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Konvoluéné neuronove siete

Spracovanie obrazu si teda ziadalo Specificky pristup a to dalo
vzniknut’ Specialnemu druhu neurénovych sieti, zalozenych na
spracovani obrazu pomocou kernelov
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Napriklad: trojkanalovy farebny obraz mézeme Sobelovym
kernelom premenit’ na zvisl¢ hrany



KonvolucCna vrstva

Kazdy neurdn
vystupnej vrstvy

3x416x416
neuroénov

1x416x416

neuronov. ma spojenia na
3X3x3 =27
neuronov vstupnej
3X3X3 vrstvy

Vahy na spojeniach
neurony zdiel’aj,
t.J. cela vrstva ma
173056 neuronov,

ale len 27
parametrov,
pripadne 28

S biasom

vstupné vystupna
vrstvy vrstva
[1998 LeCun, Bottou, Bengio & Haffner |



320x240x3
vstupnych
hodnot

Blok konvolu¢nych vrstiev

' 320x240x3
vystupnych

s+ Typické aktivacna funkcia: ReLU alebo LeakeyRel U hodnot



Redukcia dimenzig -
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zlucovanie 2x2 pixelov s krokom 2
a ich nahradenie maximom

MaxPooling2D 2x2 stride=2




Expanzia
dimenzie

UpSampling2D 2x2 stride=2

Nearest Neighbor : 11215
112 1112 2
3 4 33|44
3 /3|4 4
Input: 2 x 2 Output: 4 x 4
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Konvolucny autokoder

VSTUP VYSTUP
vektor
priznakov _
redukcia expanzia

dimenzie dimenzie

bloky konvolu¢nych vrstiev
/ Y chceme, aby:

VSTUP = VYSTUP



Autokoder
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vektor priznakov

Na natrénovanie akejkol'vek neuonovej siete potrebujeme dostatocne
mnozstvo prikladov — sadu vzorovych vstupov a vystupov






Koder

VSTUP bloky konvolu¢nych vrstiev

I
vektor
priznakov
redukcia

dimenzie

Koder redukuje dimenziu dat,
premiena obraz na priznaky
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Dekoder

bloky konvolu¢nych vrstiev

—( 1
vektor

priznakov

expanzia
dimenzie

VYSTUP



